Kennedy tipusui véletlen mezG6k statisztikai vizsgalata (k6zos munka Téth-Lakits Dalmaval)

A kamatldbak sztochasztikus viselkedése modellezésének egyik legfontosabb kiindulépontja Heath,
Jarrow és Morton munkaja ([2]). Ebben a forward kamatldbakat modellezik. Ezt az iranyt folytatta két
cikkében Kennedy ([3-4]). Ezekben a forward kamatlabakat kétvaltozés Gauss-mezéként modellezte a
kovetkez6 kovariancidval és varhaté értékkel.
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Eddigi munkdnkban sikeriilt 1 valdszintség(i becslést adni a 62, 1, A paraméterekre. Ez kiildndsen
fontos, mert hasznalhaté mind valés, mind kockazatsemleges mérték esetén. A v paraméterre

meghatdroztuk a maximum likelihood becslést az [1] és [5] munkakat kovetve.

Sikerilt kidolgozni az ilyen tipusi mez6k nagyon gyors szimulaldsat is mind Python, mind R
koérnyezetben.

Forward rates as a Kennedy field
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Az eddigi eredmények rovid 6sszefoglaléjat egy konferenciakotetben publikaltuk ([6]).
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Sztochasztikus tartalékoldsi médszerek 6sszehasonlitasa (k6z6s munka Martinek Laszldval)

A Szolvencia2 és IFRS17 el6irasok megjelenésével szinte kotelezévé valt a biztositasi kotelezettségek
sztochasztikus viselkedésének minél pontosabb modellezése. Egyre gyakrabban prébalnak
kvantiliseket becstilni (80%-0s, 95%-0s és leggyakrabban 99,5%-0s), igazabdl nem térédve azzal, hogy
mennyire megbizhatdak ezek a becslések.

Munkdnkban felhasznaltuk a sztochasztikus el6rejelzések elméletének eszkoztarat és bemutattuk,
hogy mind szimulalt adatokkal dolgozva, mind valds adathalmazt vizsgalva, az altalanosan
alkalmazott médszerek altaldaban fals eredményeket adnak. Ez |athatd példaul a kovetkezé
tablazatban is, ahol a becsiilt és tényleges kvantiliseket hasonlitottuk 6ssze a NAIC adatok esetében.

The relation between the estimated VaR and how frequently that number exceeds the actual claim
value observation.

0.995 0.98 0.95
Non-parametric 0 o o
Mack Bootstrap 95.5% 91.8% 87.0%
Parametric Mack 62.3% 58.9% 53.5%
Bootstrap
Credibility ODP 97.2% 93.0% 87.6%
Credibility Semi- 97.2% 97.2% 94.9%

stochastic

Egy picit jobb a helyzet a szimuldlt adatoknal.

Which actual VaR does the estimated VaR approximate if the underlying model is log-normal.
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Mack Bootstrap 98.0% 96.0% 93.2%
Parametric Mack 98.8% 96.9% 93.5%
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Credibility Semi- 62.8% 61.1% 58.1%
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Az eredményeket a kovetkez6 cikkben publikaltuk.
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